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°roblema nesta quarta-feira(18/10)!
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Traducao Automatica

Conjunto de dados

Pares de sentencas de um idioma origem (x) para um idoma destino (y)

Ingles Portugues
See you! Nos vemos!
The bookisonthe table. O livro esta em cima da mesa.
Lucas is visiting Chile in January. Lucas ira visitar o Chile em Janeiro.

Lucas is visiting Chile in January. -m Janeiro, Lucas ira visitar o Chile.




Sequéncia para Sequéncia
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Traduacgao Automatica

Formalmente, um modelo seg2seq estima: P(y<'>, ..., y<b> | x<1> ... x<I¥)

Representacao vetorial da
sequéncia de entrada x
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Decodificacao

“rocedimento para gerar elemento-a-elemento uma sequéncia y a partir do
estado escondido <!~ que maximize P(y<'>,...,y<H” | x).
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Amostragem

Amostrar palavra =~ de acordo com a distribuicao P(y<* | x, y<t=1>, ...
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Busca Gulosa

Selecionar a palavra
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Busca Gulosa

Comecando com a palavra “The”, a busca gulosa seleciona a palavra “nice” sequida
de “woman’, gerando a sentenca “The nice woman” com probabilidade 0.5 x 0.4 = 0.2

Problema!

0.9 A sentenca“lhe doghas”tem
probabilidade 0.5 X 0.9 = 0.36 maior
do que 0.2 mas foi desensiderada pela

0.3/0.'3 busca gulosa
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Beam Search

Algoritmo de busca local para encontrar a sequéncia gue maximiza €
probabilidade P(y<>,...,y<>|x). Mantém as b melhores solucoes a cada iteracao.

Solucao

Comb = 2, asentenca“The dog has’
(solucao 6tima)foi escolhida.

The




Traducao de sentencas longas
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AtenQaO! Considerar todos os estados /<" ponderados por pesos a <> para calcular <>
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AtenQaO! Considerar todos os estados h<*> ponderados por pesos a@<*'~ para calcular <~
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Proxima aula

A21: Transformers

Transformers para problemas de aprendizado com sequéncias.
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